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Dans cet exposé, je présenterai les modèles de diffusion ou "score-based models" pour la génération
d’images et plus spécifiquement le Denoising Diffusion Probabilistic Model (DDPM), introduit par Ho
[1]. Ce modèle peut être interprété comme la mise en place d’une Equation Différentielle Stochastique
(EDS)[2] qui vise à bruiter une distribution de données puis à introduire une nouvelle EDS inverse pour
pouvoir échantillonner selon cette distribution de données à partir d’une gaussienne standard. L’EDS
inverse fait intervenir une fonction appelée "score", qui est approchée par un réseau de neurones. La
qualité de cet échantillonneur peut être étudiée en évaluant les différents types d’erreur qui apparaissent
dans son implémentation tels que la discrétisation de l’EDS et l’approximation de la fonction score. Je
fournirai l’étude complète dans le cas très particulier où la distribution des données est supposée être
gaussienne. Dans ce cas, le score peut être calculé et les approximations d’implémentation du modèle
peuvent être évaluées précisément.
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